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Figura 8. 
Área Metropolitana de Toluca. Escenarios de crecimiento, 2030

Fuente: Elaboración propia.
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Conclusiones y aportaciones

En este trabajo se incorporó la RGP a un modelo AC pa-
ra explorar la expansión de la mancha urbana en el AMT 
a 2030. Hasta donde sabemos, no se han combinado 
estos métodos para analizar ninguna otra ciudad de 
México, ni de Latinoamérica. 

La RGP ayudó a producir reglas de transición 
y escenarios más realistas, ya que: i. Devela los facto-
res (variables independientes o explicativas) que más 
influyen en la expansión urbana; y, ii. Estima, estadísti-
camente sus pesos o influencia sobre la expansión de 
la ciudad, a escala micro territorial: celda (pixel) del es-
pacio intraurbano. 

En otras palabras, la RGP considera que la influen-
cia de las variables es espacialmente heterogénea. En 
la gran mayoría de los modelos AC, los pesos de los fac-
tores claves de la expansión urbana son los mismos en 
toda el área de estudio, es decir, son espacialmente es-
tacionarios, lo cual es un supuesto poco sólido (Moline-
ro-Parejo et al., 2021).

Identificados los factores explicativos claves de 
la expansión y estimada su importancia al interior de 
la zona de estudio, el modelo AC-RGP calculó los poten-
ciales de transición del suelo a escala de celda (pixel) y 
apoyó el diseño de las reglas de transición. Las reglas 
de transición reflejan la evolución espaciotemporal de 
la expansión urbana reciente. Juntos, factores y reglas, 
conforman el ADN de la expansión de la ciudad. 

El modelo AC-RGP facilita entender y simular ten-
dencias de crecimiento de la mancha urbana, y tomar 
decisiones más oportunas. A los planificadores les ayu-
da a conducir la expansión de la ciudad, en lugar de 
perseguirla; a los empresarios les sirve para aprovechar 
y crear oportunidades de inversión; a los académicos a 
entender mejor el proceso de expansión de la ciudad; a 
la sociedad en su conjunto, le informa de manera trans-
parente, cuál podría ser la expansión de su ciudad y a 
quiénes benefician o perjudican las políticas urbanas.

Las ciudades son demasiado importantes para 
dejarlas en manos de unos pocos. Su planeación de-
be sustentarse en procesos colectivos de consulta y 
codiseño (Wagner y De Vries, 2019). Sin embargo, pa-
ra que los ciudadanos participen informadamente se 
requieren desarrollos científicos automatizados (Un-
sworth et al., 2014). El modelo AC-RGP es un aporte en 
esta dirección.
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